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卫星遥感是现代海洋大尺度观测的主要技术手

段。30 多年来, 对地观测卫星积累了大量的海洋观

测数据, 在区域海洋科学研究中得到了广泛的应用

和关注, 对遥感数据集的精度也做了许多分析和评

价[1-5]。利用海洋卫星、资源卫星和气象卫星的数据, 

建立了长时序列连续立体观测数据库。从这些数据

支撑下的研究发现, 西太平洋、东太平洋、北大西洋、

黑海等海域对整个海气相互作用系统起着至关重要

的作用 , 从中找到了一些区域 , 如用厄尔尼诺区的

异常海温指示厄尔尼诺事件[6-7]、IDO 指示年代际气

候振荡 [8]等指示性区域 , 重点分析这些代表性区域

有助于见微知著, 把握现象背后的内在规律。如何

更有效地找到对气候影响较大的海域, 高效地探索

这些区域不同要素的时空变化规律, 进而预测海洋

现象, 分析造成这种现象的自然因素(气候突变、水

循环、大气循环等)和人为因素(人类活动造成全球

升温等 )及其影响 , 是目前对海观测与海洋工作者

应该回答的问题。同时, 为准确预报海洋环境和海

洋灾害, 要求海洋资料处理分析工作必须由定性分

析为主发展到定量分析为主。因此, “唤醒”沉睡的数

据 , 从纷繁复杂的数据中得到有用的信息 , 是海洋

遥感的目的之一。目前海洋数据处理方法以点数据

处理方法为主 , 而遥感观测数据以面为主 , 因此 , 

需要以海洋学、大气学为背景, 结合地理信息学科

方法, 发展能有效使用遥感观测数据的处理技术与

方法。在此领域, 已有对部分海域时空特征大量的

观测和分析, 形成了很多数据处理方法并已得到很

好的应用。 

海洋观测数据处理方法是在探索海洋现象背后

的规律过程中发展起来的方法论。针对不同的研究

目的和数据源, 发展了大量海洋观测数据处理方法, 

但这些方法的物理意义和应用领域存在差异, 因而, 

有必要对现有的海洋数据处理方法进行梳理, 为发

展大尺度多元海洋遥感数据处理方法奠定基础。作

者根据研究目的和数据处理的原理, 将目前海洋观

测数据处理方法归纳为 4 类: 面向特征的时空提取

方法、时空相关分析方法、基于模型的数值模拟方

法、数据驱动的多维关联分析方法。 

1  面向特征的时空提取方法 

面向特征的时空提取方法 , 其基本原理是从

时空数据的基本特征出发 , 基于研究目的的不同 , 

提取要素场本身的固有特征 , 主要应用于分析要

素场的时间变化规律和空间分布特征。主要有统计

分析方法、谱分析方法、经验正交函数分解方法

(Empirical Orthogonal Function, EOF)、精细模式提

取法等。  

1.1   统计分析方法 

简单统计分析方法运用趋势分析、均值分析等

方法和分析对象的有关知识, 结合定量和定性方法
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进行研究 , 在海洋数据处理中已十分成熟。

MacKenzie等[9]在分析温度变化趋势项时, 基于随时

间线性变化的假设, 对海温均值进行最小二乘拟合, 

得出的线性方程表示温度在时间上的变化, 从线性

模型的走向可以看出长期的变化趋势, 斜率体现了

变化的强度。若对两要素间进行线性回归分析, 则斜

率为两要素间相互作用的强烈程度[10-11]。相关分析

也是普遍采用的统计分析方法, 在研究西太平洋暖

池的时空变化特征和厄尔尼诺/南方涛动的关系时 , 

要素有很多: 西太平洋暖池东界的纬向变化[12]、赤道

太平洋纬向风应力、上层纬向流异常[13]、西太平洋副热

带高压指数[14]等。用不同的要素与 Nino3 区的海表

温度距平做相关分析, 相关系数的大小表示线性相

关关系的强弱, 比如, 陈锦年等 [15]用相关分析方法

分别对表层海温和次表层海温与 Nino 3区海温进行相

关分析, 证明西太平洋暖池对 ENSO 的贡献来自次表层

异常海温的东传。相关分析方法物理意义明确, 使用简

单, 应用广泛[11-12, 14, 16-17]。线性回归分析与相关分析一

样, 只能检验两要素间的线性关系而不能对非线性

关系作定量分析。 

1.2  谱分析方法 

在快速傅立叶变换应用于计算机后, 基于傅立

叶变换的谱分析方法得到了广泛的应用, 主要用于

提取时间序列的振荡周期。目前使用最广泛的有功

率谱分析方法、最大熵谱分析方法、小波分析方法, 

还有近几年发展的经验模态分解-希尔伯特-黄氏变

换方法 (Empirical Mode Decomposition-Hilbert-Huang 

Huang Transform, EMD-HHT)。功率谱分析将时间序

列的能量分解到不同频率分量上, 根据不同频率分

量的方差贡献或能量提取出该序列的主要周期。齐

庆华等[11]利用 Cooley-Tukey 的谱分析方法对西太暖

池东界进行分析, 其结果表明西太平洋暖池东界的

变化周期为 3.7a, 准 2a, 5.0a, 与 Nino3 区的海温距

平的周期相同。最大熵法基于自回归(AutoRegressive, 

AR)模型的估计, 先被应用到大气科学计算中[18], 在

获得成功后引入到海洋要素序列的谱分析中。张启

龙等[14]分别对西太平洋东区 5 月份的海温距平和山

东夏季的降水距平做最大熵谱分析, 揭示温度和降

水的变化规律。小波变换是传统傅立叶分析的发展, 

将空域中复杂的卷积运算转换为频域中简单的乘积

运算, 频率越高, 小波窗口越窄, 离散化后能构成正

交系, 有较好的局部化特征[16, 19]。在海洋要素的周期

分析中, 张启龙等[12]利用 1950 年~ 2000 年的太平洋

月平均 SST 资料, 运用 Morlet 小波分析方法, 结果

表明暖池表层暖水纬向运移有明显的年际和年代际

变化。Huang 等[20]在 1998 年提出的经验模态分解-

希尔伯特-黄氏变换方法, 包括经验模态分解和希尔

伯特-黄氏变换。经验模态分解将不同频率的波动或

趋势分量从原序列中提取出来, 作为不同尺度的本

征模态函数, 希尔伯特-黄氏变换将经验模态分解得

到的本征模态函数进行希尔伯特变换, 得到本征模

态函数的瞬时频率和振幅 , 获得振幅-频率-时间的

三维谱。黄大吉等[21]在此基础上进行改进, 将此方法

应用于预测。 

最大熵谱分析方法较功率谱分析方法的改进之

处在于, 功率谱分析假设原始序列之外的数据为零, 

最大熵分析方法用自回归模型假设原始序列之外的

数据 , 因此最大熵谱分析的结果更平滑 , 分辨力也

更高[22]。小波分析不仅可以给出序列的变化周期[23], 

还能指示出序列频率发生变化的时间位置, 在气象

和海洋学中得到了广泛的应用[12-13, 24]。EMD-HHT方

法与傅立叶谱分析相比, 消除了为反映非线性、非平

稳过程而引入的无物理意义的简谐波, 得到的振幅

和频率是随时间变化的。EMD-HHT方法与小波分析

相比 , 继承了小波分析的优点 , 克服了小波分析在

频率分量上不清晰的不足。由于经验模态分解基于

信号局部变化特性 , 且具有自适应性 , 适合于处理

非线性、非平稳信号[25]。 

1.3  EOF 方法 

EOF 方法在地球科学分析中, 用于研究要素场

的各个模态 , 即空间分布及其对应的时间系数 , 将

要素场的变化集中在几个主要模态上, 从而通过对

主要模态的分析, 掌握要素场的主要时空特征。从数

据处理的角度, EOF 方法将原要素的时空场分解为

正交函数的线性组合, 提取出少数相互正交的典型

模态 , 每个模态包括空间型及其对应的时间指数 , 

典型模态尽可能多的包含原要素场的信息, 尽可能

少的降低丢失信息[1]。在气候和海洋领域中广泛应用

EOF 方法作为数据压缩和降低纬度的有力工具。针

对前人[26-30]在 EOF总结上的不系统性, Hannachi等[31]

对 EOF 方法及其改进的相关技术在气象中的应用作

了详细的总结和更新。Miles 等[32]分别对 2003 年~ 

2008年 Cape Canaveral到 Cape Hatteras之间沿海区

域的海温和叶绿素进行 EOF 分析, 结果表明, 海温
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和叶绿素的第一模态均呈明显的年变化趋势, 海温

第一模态滞后叶绿素第一模态大约一个月, 叶绿素

第一空间型有明显的局部化特征。海温第二模态也

呈年变化 , 与海表面风场作用相关 , 叶绿素第二模

态与河流运输情况相一致。运用 EOF 方法不仅可以

分析出要素场不同成分的空间分布, 还能根据时间

系数分析出该要素场中各成分所占的贡献及变化规

律[33]。很多文献在得到 EOF分解场后对各成分的时

间系数进行谱分析, 可以清楚地看到该成分的变化

周期, 有助于结合其他海洋要素进行关联分析[34]。 

1.4  精细模式提取法 

类 EOF 方法运用于质量不高的数据集时, 会产

生错误的解释, 基于此, Chen[35]在处理全球降雨量

数据的时候提出了一个新的模式提取方法。该方法

首先将所有原始三维数据经距平处理得到三维距平

时间序列, 然后用递增的时间间隔对每个测点的时

间序列进行谐波分析, 由此可以得到两个三维矩阵: 

相位阵和幅度阵, 随后的分析都在这两个矩阵上进

行。该方法应用于单要素时空分析, 能提取出更多的

模态信息。Chen 将该方法应用于分析全球海表温度

模态分析 [36], 海平面高度时间尺度分析 [37], 均得到

了更精细的时空信息。 

2  时空相关分析方法 

时空相关分析方法运用相关性作为两个要素场

之间关联性的衡量标准, 从时间和空间两个维度分

析要素场之间的关联关系。奇异值分解方法(Singular 

Value Decomposition, SVD)和典型相关分析方法

(Canonical Correlation Analysis, CCA)已广泛应用到

探索两个变量场之间空间分布关系和时间相关关系。 

SVD 方法将两个变量场生成交叉协方差矩阵, 

然后执行奇异值分解过程。该方法可用来分析要素

场中具有特征意义的空间、时间格局函数, 其时间系

数的相关表示每对空间向量之间线性组合的相关程

度。Cherry[38]在文中叙述了奇异值分析方法的原理及

应用。第一次将 SVD作为诊断工具应用于气象中是

在 1976年, Prohaska[39]用 SVD方法探索北太平洋海

平面气压与美国月平均地面气温之间的关系。SVD

方法在沉寂近 10 年后为研究者所重视, 取得了很多

有价值的成果[40], Wallace等[41]用 1946年~1985年的

海温数据和 500-mb 高度资料做奇异值分析, 探索了

支配海温变化的原因。魏凤英等[42]将北美陆地气温

场与中国夏季降水场进行奇异值分解 , 结果表明 , 

北美陆地气温与中国降水存在明显的线性相关。

Sewell等[43]用奇异值分析方法分析印度洋-太平洋区

域的海温变化, 结果显示东赤道太平洋和赤道印度

洋的海温有强烈的相关关系, 且东赤道太平洋海温

滞后于印度洋海温 3个月。Lau等[44]用 1979年~1998

年 5月到 9月的降雨量、SST、风场的再分析数据, 运

用 SVD 方法, 通过分析亚洲夏季 SST 模式, 重新评

估季风与 ENSO之间的关系, 与对 SST进行 EOF的

结果做对比, SVD 的结果在印度洋和西太平洋海域展

现出更多的时空特征, 这是因为数据矩阵的奇异值具

有很好的稳定性。 

CCA 方法通过研究典型变量之间的相关系数, 

运用严谨的数学方法, 最大化两组变量之间的相关

系数 , 寻找使相关系数最大的线性组合 , 将原来较

多的变量转化为少数几个典型变量, 在两个变量场

的相关研究中应用广泛。Barnett[45]用 CCA方法分析

不同地区海表温度、海平面气压和气温之间的相关

关系, 分别确定海表温度和海面气压以及过去气温

对当前美国地表气温的影响, 预测美国地表气温。

Smith 等[46]采用 CCA 方法对海表面气压和海表面温

度进行分析, 在此基础上, 重建降雨序列。Bretherton

等 [47]对分析气象数据的耦合模态方法进行了对比 , 

结果表明CCA方法比 SVD方法略精确, 但是使用比

SVD方法复杂。 

3  基于模型的数值模拟方法 

基于模型的数值模拟方法并不直接应用海洋遥

感数据, 通过资料同化技术将遥感数据作为模型初

值或边值场应用到数值模型中。数值模拟研究是基

于物理海洋机制, 对海洋要素进行模拟的研究方法, 

物理意义明确。目前应用较为广泛的有 POM (Pri-

nceton Ocean Model, POM)模式、 FVCOM(Finite 

Volume Coastal Ocean Model, FVCOM)模式、HAM-

SOM(Hamburg Shelf Ocean Model, HAMSOM)模式、
HYCOM(Hybrid Coordinate Ocean Model, HYCOM) 
模式 ROMS(Regional Ocean Model System, ROMS)模

式等, 每个模式有其适用的海域和研究问题。 

POM 模式是 1977 年由美国普林休斯顿大学建

立 , 基于三维斜压原始方程数值的海洋模式 , 经多

次修改, 多应用于河口、近岸海区。蒋小平等[48]利用

POM 模式对环台湾岛海域的水平环流、温度场、上

升流 3 个水文要素进行数值模拟, 得到了台湾岛东
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岸的黑潮在冬季不存在直接进入台湾海峡的分支, 西

岸的东北向流在冬季各个层次上都存在等分析结果。 

FVCOM 模式是 2000 年建立的海洋环流与生态

模型, 仍在不断升级。该模式采用有限体积数值离散

方法对三维水动力原始控制方程求解, 计算效率高, 

岸界拟合灵活。该模式在研究岛屿密集多, 近海岸线

复杂的情况下有很好的适用性 [49-50], 且能较好地拟

合复杂的海底地形。 

HAMSOM 模式是一个由德国汉堡大学开发的

三维斜压原始数值海洋模式 , 是一垂向分层模式 , 

控制方程建立在任一垂向层上, 层之间通过垂向动

量交换联系 , 专门针对陆架浅海进行物理简化 , 常

用于边缘海以及陆架海域的数值模拟[51-53]。 

HYCOM 模式是在美国迈阿密大学等密度面坐

标海洋模式 (Miami Isopycnic Coordinate Ocean 

Model, MICOM)基础上发展起来的, 适用于层化效

应显著的大洋 , 经过不断改进 , 也能使该模式适用

于浅海和非层化稳定海域[54-55]。 

ROMS 区域海洋模式系统由罗格斯大学和加州

大学洛杉矶分校两校共同开发完成, 是一个三维非

线性、自由表面的斜压原始方程模式。该模式可以模

拟不同尺度的运动, 使用的 S(Stretched)坐标系能够适当

的描述流场受地形的影响。Shchepetkin 等 [56-57]对

ROMS模式的结构做了详细的描述。 

根据世界气候研究计划 2006 年的统计, 世界上

约有 40 多个海洋模式, 除以上几个模式外, 还有很

多具有自身特点和优势的海洋模式如 FOAM(Fast 

Ocean Atmosphere Model, FOAM)模式, 适用于海气

耦合研究。目前尚未有一个模式可以完美演绎所有

海洋过程 , 在海洋模式选取的过程中 , 需要根据研

究区域和研究目的选择恰当的数值模式。 

4  数据驱动的多维关联分析方法 

数据驱动的多维关联分析方法以数据为出发点, 

利用时空挖掘算法和案例推理模型, 从海量数据中

探索潜在的时空关联知识。随着卫星遥感技术的发

展和长时间序列海洋数据的积累, 该类方法因无需

任何先验知识, 近年来在海洋科学领域取得了广泛

应用 , 比如 , 海洋要素场的时空关联分析 [58-62]和海

洋异常指数的提取[63]。 

4.1  时空关联规则分析 

数据挖掘的关联规则分析是近几年发展起来用

于分析多变量场之间的时空关联规则挖掘方法。该

方法提供了两个以上要素场的时空分析, 且十分适

用于海量数据的处理, 自应用到海洋数据分析以来

引起了广泛的关注。2001年 Tan等[58]用 Apriori关联

规则挖掘算法, 分别将净初级生产力、海表温度、降

雨量、光合有效辐射分量 4 个要素的降低和升高做

成该事件中的不同项集, 进行 4 个海洋要素的关联

规则分析。Huang等[59]运用 PrefixSpan算法, 对台湾

附近的水域进行了研究。利用同心圆的分割研究区

域 , 将温度和盐度变化的程度离散量化 , 用二进制

表示 , 分别加载研究区域的空间信息和时间信息 , 

时间信息以时间窗的行数加载, 运用 PrefixSpan 算

法, 得到的关联规则描述了更详细的信息, 比如, 5

项集的一条关联规则为 : <A1.SDL(0), A2.SDL(0), 

H1.TRL(1), G1.NOR(2), A1.TRL(3)>, 其语义为: 如

果A1, A2区域盐度下降, 则 1个月后在H1区域温度

略有上升, 3个月后在 A1区域温度略有上升。该方

法将不同地点的温度盐度变化提取出来的同时, 更

将其地点对应的时间变化也分析出来。苏奋振等[64]

对数据挖掘方法应用到提取海洋温度场和渔场形

成的时空关联规则做了详细的介绍和验证。柴思跃

等[65]以地理数据的周期性建立周期表, 挖掘大洋暖

池和南京地区降水之间的时空关联规则。关联规则

分析不仅可以用于两个要素之间的分析 , 也能用

于单要素或多要素 , 只须将其属性列为不同的项

集即可 , 适用性也较广 , 很多研究者在各自的领

域对数据挖掘算法进行了改进 [66]。需要注意的是 , 

目前对于时间信息的处理 , 只能利用周期的方式

加入 [59, 64], 面对多个要素 , 需要衡量多要素之间

的联系设定周期。 

4.2  案例推理 

案例推理通过重用或修改以前解决相似问题的

方案来实现相似性推理, 主要包括 4个过程: 案例检

索、案例重用、案例修正和案例保存。Holt[67]针对环境、

生态进程中的相似性进行了描述项的分析, 在对环

境和地理复杂性的研究中提出, 环境的建模可以不

用经过抽象而依靠自身的相似性进行建模。因此该

方法在分析不同要素时空关联的基础上, 由于其基

于相似性推理的原理, 还广泛应用于预测。杜云艳等[61]

提出将案例推理应用到地理案例推理中, 文中将盐度

和中心渔场的时间和空间位置作为描述中心渔场的主要

要素, 一个中心渔场案例采用时间、空间和属性 3 个编



 

120 海洋科学  / 2014年  / 第 38卷  / 第 8期 

码进行综合表达, 如 2620(131620, 1990050120), 代表

1990 年 5 月第一周的 4 号中心渔场, 该渔场的中心

位置在该区域的第 13行第 16列(30.5°N, 125.5°E)对

应的环境要素, 即温度为 26 ℃。根据相似度选择历史

案例并推理新的地理案件, 即预测中心渔场。案例推

理方法根据应用目的不同, 选择合理的事件属性进行

描述, 根据描述项将历史案例分类, 对根据相似度选

择出的结果进行分类。 

5  讨论与展望 

从时空特征提取的角度分析, 谱分析方法旨在

提取时间序列上的周期特征, 而 EOF 方法和精细模

式提取法, 针对“面”数据, 提取要素场的空间分布和时

间特征。使用 EOF方法对 1985年~2009年的海表温

度 (SST)数据进行处理 , 选择 16°S~16°N、120°E~ 

150°W 西太暖池区域进行研究, 第一模态如图 1 所

示。从图中可以看出, EOF方法对分析区域性海洋要

素特征有十分明显的特点 : (1)空间分布十分直观 ; 

(2)将主要时间变化浓缩到一个时间序列, 便于分析

时间规律。EOF 方法用于提取单要素场的时空特征

时 , 由于无需人为规定任何函数形式 , 因此能客观

反映要素场的主要特征。但在应用 EOF 方法时需要

注意一些问题, 比如, 陈卓奇等[68]在用 EOF 方法对

相同数据来源的月平均和 10 d平均的西太平洋海温

距平进行分析时 , 两者的结果却正好相反 , 究其原

因是在计算过程中取到了反向的特征向量, 因此使

用 EOF 方法必须同时结合空间分布和时间系数对结

果进行分析。需要注意的是, EOF模态不一定对应于

动力学模态[69], 模态之间也不一定满足统计独立性, 

且 EOF 方法人为地假定了模态之间是正交的, 这对

于分析非正交模态的要素场不太合适[70]。精细模式

提取法在海洋观测数据的三维矩阵上进行, 对每个

观测点的时间序列进行谱分析, 将观测点的时间特

征和相邻观测点的关联最大化, 因此能取得比 EOF

更多的时空信息。此外, 由于精细模式提取法对每个

观测点均进行了不同时间间隔的谱分析, 即对每个

点进行了特征的提取, 因此精细模式法的结果受研

究区域范围的影响很小, 方法稳定。 

从时空关联的角度分析, 时空相关分析方法和

基于数据驱动的多维关联分析方法应用于探索不同

要素场在时间和空间上的关联关系。时空相关分析

方法基于相关系数进行, 处理两个要素场之间的时

空关联。奇异值分解方法和典型相关分析方法在两

个要素场之间的空间相关分布的研究中应用十分广

泛。作者使用 BP 典型相关分析方法对 1998 年 1 月~ 

2009年 12月的海平面异常(SLA)和 115°E~115°W、

0°N~50°N西北太平洋海域的海表温度的时空关联进

行了分析, 结果如图 2所示。 

 

图 1  西太平洋暖池区 SST异常分布第一模态的空间分布(a)和时间序列(b) 
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图 2  西太平洋(SLA)a与(SST)b空间相关分布以及其时间(c)典型变量 
 

BP典型相关分析方法对两个海洋要素场的分析

能获得空间分布和时间序列两个方面的特征, 且能

清楚地显示两者的空间遥相关, 两者的典型变量可

用于研究时间规律的变化。图 2 表示在赤道中东部

地区的海平面异常和中东部地区的海表温度具有较

为强烈的正相关关系。奇异值分析方法使用简便, 典

型相关分析方法物理意义明确 , 理论推导严谨 , 其

结果比奇异值分解方法精确, 但是这两种方法都只

能对两个要素场的时空关联进行分析, 很难适用于 3

个及以上的要素场。当分析西北太平洋暖池形成的

信风张驰理论的问题时 : 当信风加强时 , 暖海水在

西太平洋堆积 , 致使西太平洋海面升高 , 温跃层加

深; 而当信风减弱时 , 在西太平洋堆积起来的暖水

得不到动力支持便以 Kelvin 波的形式回流, 使南美

沿岸异常增温, 形成 El Nino以及该过程导致的降水

分布的变化。该过程包含了海面风场、海表面温度、

降雨等多个要素场的时空变化, 时空相关分析方法

却很难在统一的时空框架下实现上述多个要素场的

关联分析。基于数据驱动的多维关联分析方法可以

应用于两个及以上要素场的关联分析。数据挖掘的

关联规则分析方法在理论上能对无数个要素同时进

行分析, 但需合理选择要素并对其属性进行离散化

处理, 离散量化的过程会导致属性信息的丢失。案例

推理方法也是面向多要素分析的需求而发展的一个

技术, 案例推理需要大量的数据和案例作为历史案

例资源库, 且案例的综合表达方法需要根据专业的
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知识背景设计, 使该资源库具有重复使用的意义。在

多个要素场联合分析的要求下, 在海洋动力、海气相

互作用等物理机制不甚明了的背景下, 时空关联规

则挖掘和案例推理以其无需先验假设, 无要素限制

的优势成为今后的发展的趋势之一。 

海洋模型是基于海洋物理机制的研究方法, 其

物理意义最为明确、推导严谨。海洋模式是对物理

海洋的一个简化参数的模拟, 各有不可替代的特点

和优势。在未来发展中, 逐渐增加参数的海洋模型会

逐步适合更多的海域。海洋观测资料的不断完善和

对海洋规律的探索 , 将不断改进海洋模型 , 但对于

特定的问题 , 选用合适的海洋模型进行模拟 , 有助

于问题的解决。 

不论应用何种方法, 作为输入的原始资料都需

处理成方法所适用的输入资料场。不同要素的数据

一般来源于不同的平台, 数据精度、数据格式、时空

尺度、数据质量如数据的不稳定性、偏移量等都存

在差异。因此, 海量、多源、异质的海洋要素数据的

偏移修正[71]和数据格式的统一[19]等数据预处理结果

的差异将对海洋要素的时空分析结果产生影响。 

海洋观测数据处理方法经过了从定性为主到定

量为主、从点处理到面处理、从单一要素处理到多

重要素处理的发展阶段。本文从数据处理方法的原

理和目的出发, 对区域海洋要素处理方法进行了归

纳分析, 指出了各类方法的优点和不足之处。随着对

海洋要素变化规律与海洋动力机制探索的需求, 未

来的海洋观测数据的处理方法主要有以下 4 个方面

的发展:  

(1) 在数据来源增多、多要素联合分析的情况下, 

数据的偏移修正和无缝集成等预处理工作将获得更

加广泛的关注。 

(2) 获得更加精细的时空特征提取方法如精细

模式提取法是细致研究某一要素场时空特征的发展

趋势之一。 

(3) 基于数据驱动的多维关联分析方法以其无

需先验假设、无要素限制的优势, 在探索海洋规律和

多要素时空关联分析方面有独特的优势, 是今后发

展的一个方向。 

(4) 基于模型的数值模拟方法物理意义明确 , 

理论方面需要继续深入。 

海洋环境具有时空动态特性和高维(多要素)特

性, 对地观测海洋数据是海洋现象在时间和空间上

的采样, 是具有空间、时间、属性 3个基本特征的时

空数据。海洋观测数据的分析是监测、预报海洋环

境, 揭示海洋过程规律的前提。从数据场中获取海洋

形态特征 , 建立要素的时间和空间关联关系 , 才能

真正表达海洋现象并揭示海洋过程规律。 
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